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МЕТОД ГЕНЕРУВАННЯ РЕКЛАМНОГО ЗОБРАЖЕННЯ НА
ОСНОВI ВIДЕО ПОТОКУ

Ця стаття присвячена розробцi та дослiдженню нового методу генерацiї рекламного
зображення на основi вiдео потоку. Метод використовує технологiї машинного навча-
ння та комп’ютерного зору для автоматизацiї процесу вибору ключових кадрiв з вiдео
потоку i створення привабливих рекламних зображень. Робота включає розробку ме-
тоду для генерацiї рекламного зображення на основi вибраних кадрiв та алгоритму
для аналiзу вiдео потоку i вибору ключових кадрiв. Розроблений метод має на метi
пiдвищити ефективнiсть рекламних кампанiй, зменшити час i ресурси, необхiднi для
створення рекламних зображень, i дозволить брендам краще адаптуватися до змiнних
умов ринку та вимог аудиторiї.

Ключовi слова: рекламне зображення, машинне навчання, комп’ютерний зiр, клю-
човi кадри, аналiз вiдео, генерацiя зображення.

1. Вступ. В сучасному свiтi реклама вiдiграє важливу роль в просуваннi про-
дуктiв i послуг. Однак, створення ефективних рекламних матерiалiв — це скла-
дний процес, який вимагає значних зусиль, часу i ресурсiв. Особливо це стосу-
ється рекламних зображень, якi повиннi бути привабливими, iнформативними
i вiдображати продукт або послугу в найкращому свiтлi.

Традицiйнi методи створення рекламних зображень часто включають в себе
ручний вибiр кадрiв з вiдео, що може бути часомiстким i не завжди приводить
до найкращих результатiв. Крiм того, цi методи можуть не враховувати всi мо-
жливi варiанти використання вiдео потоку для генерацiї рекламних зображень.

В цьому контекстi виникає проблема розробки нового методу генерацiї ре-
кламного зображення на основi вiдео потоку, який би був бiльш ефективним,
автоматизованим i здатним до самонавчання. Такий метод повинен використо-
вувати передовi технологiї, такi як машинне навчання i комп’ютерний зiр, для
аналiзу вiдео потоку i вибору найкращих кадрiв для генерацiї рекламних зо-
бражень.

2. Аналiз останнiх дослiджень i публiкацiй. Оглядове дослiдження
[1] висвiтлює еволюцiю онлайн-реклами з 1994 року. З 2017 року витрати на
онлайн-рекламу досягли 209 мiльярдiв доларiв, що становить 41% вiд усiх ви-
трат на рекламу. Дослiдження включає аналiз понад 300 статей, опублiкованих
за останнi 10 рокiв.

Є дослiдження [2-5] якi фокусуються на використаннi машинного навчання
та аналiтики даних для оптимiзацiї рекламних кампанiй. Вони включають вико-
ристання дерев рiшень для цiльової моделi взаємодiї клiєнтiв з бiзнес-сторiнкою,
використання класифiкацiйного дерева для цiльової моделi вiдеомаркетингу ви-
щих навчальних закладiв, використання семантичного аналiзу для формування
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рекламного контенту вищих навчальних закладiв, та використання навчання
асоцiативних правил для формування контексту реклами та цiльової аудиторiї.

Дослiдження [6] представляє набiр нових алгоритмiв, якi використовують
глибоке навчання для обробки зображень, машинне навчання та теорiю графiв
для дослiдження онлайн-реклами та побудови прогнозних моделей, якi можуть
передбачити успiх рекламного зображення. Алгоритми були оцiненi на наборi
даних з бiльш нiж 260 000 рекламних зображень, i вони успiшно побудува-
ли регресiйнi моделi для прогнозування коефiцiєнта клiкабельностi рекламного
зображення.

Дослiдження [7] фокусується на використаннi штучного iнтелекту для аналi-
зу веб-реклами та побудови моделей розпiзнавання об’єктiв, якi можуть перед-
бачити, якi об’єкти ймовiрно з’являться в майбутнiх рекламних зображеннях.
Дослiдження порiвнює два пiдходи — "sinking trainer"та R-CNN, використову-
ючи HOG та CNN для аналiзу. R-CNN показує кращi результати, але потребує
бiльше часу на навчання.

Дослiдження [8] представляє нову Генеративну Змагальну Мережу (GAN),
названу LayoutGAN, яка синтезує макети, моделюючи геометричнi вiдносини
рiзних типiв 2D елементiв. Генератор LayoutGAN приймає на вхiд набiр випад-
ково розмiщених 2D графiчних елементiв i використовує модулi самоуваги для
спiльного уточнення їхнiх мiток та геометричних параметрiв для створення реа-
лiстичного макету. Для створення хороших макетiв критично важливим є точне
вирiвнювання. Тому автори пропонують новий диференцiйований шар ренде-
рингу каркасу, який вiдображає згенерований макет у зображення каркасу, на
основi якого дискримiнатор на основi CNN використовується для оптимiзацiї
макетiв у просторi зображень.

Дослiдження [9] присвячено розробцi методу автоматичної генерацiї банер-
них зображень для домашнiх сторiнок електронної комерцiї. Автори використо-
вують глибоке навчання для автоматичної анотацiї об’єктiв/тегiв з зображення
та генетичний алгоритм для генерацiї оптимального макета банера. Цей метод
дозволяє створювати велику кiлькiсть банерiв за короткий час, що покращує
персоналiзацiю i може збiльшити кiлькiсть клiкiв на банери.

На вiдмiну вiд аналога [9], розроблений метод фокусується на використаннi
вiдео потоку як вхiдних даних, тодi як це дослiдження використовує статичнi
зображення. Крiм того, розроблений метод включає в себе аналiз вiдео потоку
i вибiр ключових кадрiв для генерацiї рекламних зображень, тодi як це дослi-
дження фокусується на автоматичнiй анотацiї об’єктiв/тегiв i генерацiї макета
банера.

3. Мета роботи. Метою цiєї роботи є розробка та дослiдження нового
методу генерацiї рекламного зображення на основi вiдео потоку. Цей метод має
на метi використовувати технологiї машинного навчання та комп’ютерного зору
для автоматизацiї процесу вибору ключових кадрiв з вiдео потоку i створення
привабливих рекламних зображень.

Конкретнi цiлi цiєї роботи включають:
� Розробка методу для генерацiї рекламного зображення на основi вибраних
кадрiв.

� Розробка алгоритму для аналiзу вiдео потоку i вибору ключових кадрiв.
Очiкується, що розроблений метод допоможе пiдвищити ефективнiсть ре-
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кламних кампанiй, зменшити час i ресурси, необхiднi для створення рекламних
зображень, i дозволить брендам краще адаптуватися до змiнних умов ринку та
вимог аудиторiї.

4. Виклад основного матерiалу. Метод генерацiї рекламного зображе-
ння на основi вiдео потоку — це сучасний пiдхiд, який використовує технологiї
машинного навчання та комп’ютерного зору для створення ефективних реклам-
них матерiалiв. Цей метод включає в себе ряд етапiв, починаючи з аналiзу вiдео
потоку i закiнчуючи оцiнкою ефективностi створеного рекламного зображення.

Основна мета цього методу - використовувати вiдео потiк для визначення
ключових моментiв або елементiв, якi можуть бути використанi для створен-
ня привабливого рекламного зображення. Це може бути особливо корисно для
рекламних кампанiй, якi вимагають високої ступеня вiзуальної привабливостi,
наприклад, в рекламi моди, косметики або автомобiлiв.

Крiм того, цей метод може бути використаний для автоматизацiї процесу
створення рекламних зображень, що може призвести до значного збiльшення
продуктивностi та ефективностi рекламних кампанiй.

Отже, метод генерацiї рекламного зображення на основi вiдео потоку вклю-
чає наступнi етапи:
Етап 1. Аналiз вiдео потоку: На цьому етапi використовуються алгоритми

комп’ютерного зору для аналiзу вiдео потоку. Це може включати в себе
визначення ключових моментiв в вiдео, якi можуть бути використанi для
генерацiї рекламного зображення.

Етап 2. Вибiр ключових кадрiв: На основi аналiзу вiдео потоку вибираються
ключовi кадри, якi найкраще вiдображають продукт або послугу. Це мо-
же включати в себе вибiр кадрiв, якi вiдображають продукт в найбiльш
привабливому свiтлi або якi мiстять елементи, що привертають увагу.

Етап 3. Генерацiя рекламного зображення: На цьому етапi вибранi кадри пере-
творюються на рекламнi зображення. Це може включати в себе використа-
ння технологiй машинного навчання для оптимiзацiї зображення з метою
привернення уваги аудиторiї.

Етап 4. Оцiнка ефективностi: Пiсля генерацiї рекламного зображення воно мо-
же бути оцiнено за ефективнiстю. Це може включати в себе використання
аналiтики для визначення того, наскiльки добре зображення привертає ува-
гу аудиторiї, i внесення необхiдних корективiв.

Етап 5. Iтерацiя: На основi оцiнки ефективностi процес може бути повторений
з метою подальшого вдосконалення рекламного зображення.
Далi даний метод представимо у виглядi алгоритму (Рис. 1) генерацiї ре-

кламного зображення на основi вiдео, що дозволить що дозволить краще зро-
зумiти його структуру та послiдовнiсть дiй. Це також допоможе в iдентифiка-
цiї можливих мiсць для оптимiзацiї та вдосконалення, що може призвести до
пiдвищення ефективностi рекламних кампанiй. Крiм того, це може слугувати
основою для розробки автоматизованих систем генерацiї рекламних зображень,
що здатнi адаптуватися до змiнних умов ринку та вимог аудиторiї.

Цей алгоритм (див. Рис. 1) починається з вхiдних даних у виглядi вiдео
потоку, який попередньо обробляється для видалення шуму i покращення яко-
стi зображення. Потiм алгоритм використовує технiки комп’ютерного зору для
видiлення окремих кадрiв з вiдео потоку. Кожен кадр аналiзується за допо-
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Рис. 1. Алгоритм генерацiї рекламного зображення на основi вiдео потоку.

могою алгоритмiв машинного навчання для визначення ключових елементiв,
якi можуть бути використанi для генерацiї рекламного зображення. На основi
аналiзу вибираються кадри, якi найкраще вiдображають продукт або послугу.
Вибранi кадри перетворюються на рекламнi зображення за допомогою техно-
логiй машинного навчання. Рекламнi зображення оцiнюються за ефективнiстю,
i на основi цiєї оцiнки вносяться корективи. Процес повторюється, поки не буде
отримано рекламне зображення, яке вважається достатньо ефективним. Коли
рекламне зображення вважається достатньо ефективним, алгоритм завершує-
ться.

Отже, метод генерацiї рекламного зображення на основi вiдео потоку вiд-
криває новi можливостi для рекламних кампанiй. Використання алгоритмiв
комп’ютерного зору та машинного навчання дозволяє автоматизувати процес
вибору ключових кадрiв i створення привабливих рекламних зображень.

Цей метод може значно пiдвищити ефективнiсть рекламних кампанiй, оскiль-
ки вiн дозволяє вибирати найбiльш привабливi моменти вiдео потоку i перетво-
рювати їх на рекламнi зображення. Такий пiдхiд може привернути бiльше уваги
аудиторiї i пiдвищити впiзнаванiсть бренду.

Однак, важливо пам’ятати, що ефективнiсть цього методу в значнiй мiрi
залежить вiд якостi вхiдного вiдео потоку i вiд точностi алгоритмiв аналiзу вi-
део. Тому для досягнення найкращих результатiв може бути необхiдно постiйно
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вдосконалювати алгоритми аналiзу вiдео i машинного навчання, якi використо-
вуються на етапах генерацiї рекламного зображення.

В цiлому, метод генерацiї рекламного зображення на основi вiдео потоку
представляє собою перспективний iнструмент для рекламних кампанiй, який
може допомогти брендам ефективнiше привертати увагу аудиторiї i пiдвищува-
ти свою впiзнаванiсть.

5. Висновки та перспективи подальших дослiджень. Розроблений
метод генерацiї рекламного зображення на основi вiдео потоку демонструє зна-
чний потенцiал для пiдвищення ефективностi рекламних кампанiй. Використа-
ння технологiй машинного навчання та комп’ютерного зору дозволяє автомати-
зувати процес вибору ключових кадрiв з вiдео потоку i створення привабливих
рекламних зображень, що може збiльшити впiзнаванiсть бренду та привертання
уваги аудиторiї.

Подальшi дослiдження можуть бути спрямованi на вдосконалення розро-
бленого методу. Це може включати в себе розробку бiльш точних алгоритмiв
аналiзу вiдео потоку, оптимiзацiю процесу вибору ключових кадрiв, а також
розробку нових технiк генерацiї рекламних зображень.

Також може бути цiкавим дослiдження можливостi iнтеграцiї розроблено-
го методу з iншими технологiями, такими як системи рекомендацiй, що може
допомогти в подальшому пiдвищеннi ефективностi рекламних кампанiй.

Крiм того, може бути проведено дослiдження з метою визначення впливу
розробленого методу на поведiнку користувачiв i впiзнаванiсть бренду, що до-
поможе краще зрозумiти його ефективнiсть в реальних умовах.
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This article is dedicated to the development and investigation of a new method for
generating an advertising image based on a video stream. The method utilizes machine
learning and computer vision technologies to automate the process of selecting key frames
from a video stream and creating appealing advertising images. The work includes the
development of a method for generating an advertising image based on selected frames
and an algorithm for analyzing the video stream and selecting key frames. The developed
method aims to increase the effectiveness of advertising campaigns, reduce the time and
resources required for creating advertising images, and allow brands to better adapt to
changing market conditions and audience demands.

Keywords: advertising image, machine learning, computer vision, key frames, video anal-
ysis, image generation.
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