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МЕТОД ПОСЛIДОВНОГО АНАЛIЗУ ВАРIАНТIВ IЗ
ЗАСТОСУВАННЯМ СПЕЦIАЛIЗОВАНИХ GPT-МОДЕЛЕЙ ДЛЯ
АВТОМАТИЗОВАНОЇ ПЕРЕВIРКИ КОНКУРСНИХ НАУКОВИХ

РОБIТ

У статтi дослiджено новий пiдхiд до автоматизацiї опрацювання документiв кон-
курсних наукових робiт, який базується на поєднаннi методу послiдовного аналiзу
варiантiв та спецiалiзованих LLM-моделей. Запропонований пiдхiд дозволяє значно
оптимiзувати процес перевiрки поданих матерiалiв, зменшити навантаження на екс-
пертiв i пiдвищити об’єктивнiсть вiдбору. Робота мiстить теоретичне обґрунтування
використання методу послiдовного аналiзу у контекстi автоматизованого аналiзу вiд-
повiдностi поданих робiт вимогам конкурсу. Методика послiдовного аналiзу адапто-
вана для перевiрки конкурсних робiт. На її основi розроблено структурований алго-
ритм використання спецiалiзованих GPT-моделей як багаторiвневих фiльтрiв, що за-
безпечує поетапну перевiрку вiдповiдностi поданих матерiалiв установленим вимогам.
Описана узагальнена iнформацiйна модель спецiалiзованого GPT для опрацювання
документiв. Запропонований пiдхiд є гнучким та масштабованим, що дозволяє його
легко адаптувати для iнших сфер.

Ключовi слова: метод послiдовного аналiзу варiантiв, GPT-моделi, конкурс науко-
вих робiт.

1. Вступ. Останнi роки принесли значнi змiни у сферу студентських академi-
чних конкурсiв, що пов’язано з впровадженням нових технологiй, зростанням
конкуренцiї та змiнами у суспiльних i освiтнiх тенденцiях. Цi трансформацiї
сприяють бiльш ефективнiй органiзацiї конкурсiв, покращенню якостi оцiнюва-
ння i пiдвищенню залученостi студентiв.

Однак iз зростанням кiлькостi учасникiв та пiдвищенням вимог до яко-
стi оцiнювання органiзатори стикаються з численними викликами. Зокрема,
необхiднiсть ефективного управлiння великими обсягами поданих робiт, ор-
ганiзацiя оперативної взаємодiї мiж усiма учасниками конкурсу, забезпечення
об’єктивностi оцiнювання та прозоростi процесiв стають критичними фактора-
ми.

Хоча на сьогоднiшнiй день багато процесiв в процедурi проведення конкурсiв
автоматизовано, iнтеграцiя цифрових технологiй та автоматизацiя процесiв за
допомогою iнтелектуальних iнструментiв вiдкриває новi можливостi для опти-
мiзацiї управлiння академiчними конкурсами.
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Дослiдження спрямоване на аналiз сучасних пiдходiв до органiзацiї та про-
ведення студентських конкурсiв та пропонує власну концепцiю щодо застосу-
вання великих мовних моделей, а саме спецiалiзованих GPTs (генеративних
попередньо натренованих трансформерiв спецiалiзованого призначення), для
пiдвищення ефективностi конкурсної процедури.

2. Аналiз дослiджень i публiкацiй. Ландшафт академiчних конкурсiв
значно змiнився за останнi п’ять рокiв, вiдображаючи змiни в освiтнiх прiори-
тетах, технологiчний прогрес, соцiальнi трансформацiї, зростаючу конкуренцiю
в академiчному середовищi. Академiчнi конкурси тепер охоплюють широкий
спектр галузей, форм проведення i форматiв, стають дедалi популярнiшими,
що вимагає вiд унiверситетiв та органiзаторiв гнучкостi в адаптацiї нових пiд-
ходiв [1].

Аналiз особливостей процедури проведення конкурсiв показав, що iснує ряд
проблем, якi потребують вирiшення. Конкурси отримують десятки чи сотнi за-
явок, кожна з яких включає анкети, анотацiї, повнi тексти робiт, презентацiї,
рекомендацiйнi листи тощо. Учасники допускають помилки в анкетах (непра-
вильнi данi, пропущенi поля), орфографiчнi, стилiстичнi чи логiчнi помилки в
текстах робiт. Ручна перевiрка документiв на вiдповiднiсть вимогам (формат,
обсяг, структура, оформлення лiтератури) потребує значних часових затрат i
часто призводить до помилок через людський фактор. Виявлення плагiату в на-
укових роботах є складним завданням, особливо якщо органiзатори не мають
доступу до спецiалiзованих програм, тому iснує ризик пропуску неоригiнальних
робiт.

Цифровiзацiя значно пiдвищує ефективнiсть органiзацiї академiчних кон-
курсiв, оптимiзуючи подання, перевiрку та оцiнювання робiт [2]. Спецiалiзованi
онлайн-системи забезпечують прозорiсть, об’єктивнiсть i впровадження нових
форм змагань, зокрема колаборативних пiдходiв, якi сприяють iнтерактивностi
та обмiну знаннями [3]. Автоматизацiя оцiнювання зменшує навантаження на
журi, прискорює обробку заявок i пiдвищує точнiсть оцiнки [4]. Застосування
штучного iнтелекту (ШI) для оцiнювання знань i проєктiв, як показано в [5, 6],
знижує суб’єктивнiсть, забезпечує послiдовнiсть i пiдтримує об’єктивнiсть, осо-
бливо в складних iнженерних та комп’ютерних проєктах.

Таким чином, аналiз лiтератури показує, що на сьогоднi iснують ефектив-
нi методи опрацювання текстових документiв, якi пропонують сучаснi системи
ШI. Проте для реалiзацiї єдиної автоматизованої процедури опрацювання кон-
курсної документацiї iснує потреба в розробцi пiдходу, який об’єднує можливо-
стi ШI по роботi з текстами, зокрема спецiалiзованих GPTs, в єдину технологiю
покрокового опрацювання документiв на основi чiтко визначених критерiїв.

3. Виклад основного матерiалу. В основу пiдходу, що пропонують авто-
ри, покладена схема послiдовного аналiзу та вiдсiву варiантiв. Ця методологiя
є одним iз найзагальнiших пiдходiв до розв’язування багатоварiантних задач,
а її успiшне застосування для розв’язування задач дослiдження та проєкту-
вання складних систем, що формалiзуються в класах моделей математичного
програмування великого розмiру, має численнi пiдтвердження [7, 8].

Метод послiдовного аналiзу варiантiв базується на поданнi процесу пошу-
ку розв’язання багатоварiантної задачi у виглядi багатоступеневої структури,
що нагадує структуру складного дослiду. Кожний крок методу пов’язаний з
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перевiркою наявностi тих чи iнших властивостей у пiдмножини варiантiв або
окремих варiантiв i веде або до безпосереднього скорочення множини варiантiв
або готує можливiсть скорочення в майбутньому [9].

З погляду формальної логiки схема послiдовного аналiзу варiантiв є роз-
витком послiдовного аналiзу Вальда i зводиться до повторення послiдовностi
дiй

– розбиття множини варiантiв рiшень i задачi на сiмейство пiдмножин, ко-
жна з яких має додатковi специфiчнi властивостi;

– використання цих специфiчних властивостей для пошуку логiчних проти-
рiч в описi окремих пiдмножин;

– виключення з подальшого розгляду тих пiдмножин варiантiв, в описi яких
є логiчнi протирiччя.

Для вирiшення конкретної задачi на основi її теоретичного i практичного
аналiзу необхiдно формалiзувати тi властивостi, якими повинен володiти шука-
ний варiант. Потiм потрiбно виявити якомога бiльшу кiлькiсть ознак, якi дають
змогу встановити, чи є цей варiант шуканим. Серед них обирають тi, що легко
перевiряються, а також тi, якi притаманнi якомога бiльшiй кiлькостi варiантiв
одночасно. Надалi вибiр обчислювальної схеми полягає в заданнi рацiонально-
го порядку перевiрки ознак, що дають змогу вiдсiяти неконкурентоспроможнi
варiанти i знайти оптимальний [9].

Таким чином, методика ПАВ базується на такому пiдходi до формування
множини можливих рiшень i встановлення критерiїв їх оцiнки, який дозволяє
вилучати непридатнi варiанти ще на раннiх етапах без необхiдностi їх повно-
го розгляду. Вiдбiр здiйснюється поступово, у той момент, коли виявляється
невiдповiднiсть критерiям, що дозволяє уникнути зайвих обчислень. Оскiль-
ки разом iз непридатним варiантом автоматично вiдсiюються всi його можливi
продовження, це суттєво скорочує обсяг необхiдних розрахункiв.

Методика ПАВ може бути використана для реалiзацiї процедури органiзацiї
та проведення конкурсiв, адже до робiт, що подаються на конкурс висувається
ряд вимог, що можуть розглядатись як критерiїї вiдсiву варiантiв, якщо роз-
глядати конкурсний процес через призму методологiї ПАВ.

Проведений авторами аналiз сучасних технологiй органiзацiї та проведення
конкурсiв [10] показав, що для бiльшостi конкурсiв, що розглядають науковi
творчi роботи або проєкти, характерна унiфiкована технологiя проведення кон-
курсу.

Розглянемо процедуру проведення конкурсу на прикладi Всеукраїнського
конкурсу студентських наукових робiт з галузей знань i спецiальностей [11].
Узагальнена процедура конкурсу передбачає декiлька ключових етапiв (рис.1).

1й етап «Подання робiт». Студенти подають свої науковi роботи, дотриму-
ючись встановлених умов та термiнiв.

2й етап «Первинна перевiрка». Роботи перевiряються на вiдповiднiсть фор-
мальним вимогам, таким як вiдповiднiсть тематицi конкурсу, обсяг, оформлен-
ня, перевiрка на плагiат та iнш. Роботи, що не вiдповiдають вимогам конкурсу,
вiдхиляються i до оцiнювання експертами/рецензентами на допускаються.

3й етап «Рецензування». Експерти оцiнюють кожну роботу за критерiйною
базою конкурсу та здiйснюють їх рецензування. Кожний конкурс, очевидно,
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Рис. 1. Узагальнена процедура проведення конкурсiв.

має власнi критерiї оцiнки, що враховують його специфiку, спецiальнiсть, на-
правленiсть.

За результатами рецензування формується рейтинговий список наукових ро-
бiт (далi — рейтинговий список), який оприлюднюється.

Конкурсна комiсiя на пiдставi рецензiй приймає рiшення щодо визначення
наукових робiт, автори яких запрошуються на пiдсумкову науково-практичну
конференцiю.

4й етап «Презентацiя робiт». На пiдсумковiй науково-практичнiй конферен-
цiї студенти презентують свої дослiдження, вiдповiдають на запитання, нада-
ють пояснення.

5й етап «Оцiнювання та визначення переможцiв». Журi оцiнює роботи та
презентацiї, визначаючи переможцiв.

6й етап «Нагородження переможцiв». Оголошення результатiв та вручення
дипломiв або нагород.

Етап первинної перевiрки конкурсних документiв, по сутi, є своєрiдним «вiд-
сiювачем» робiт, що порушують вимоги конкурсу. Саме на цьому етапi доречним
є використання сучасних iнтелектуальних iнструментiв.

На сьогоднiшнiй день великi мовнi моделi (LLM) є одним iз ключових дося-
гнень у сферi штучного iнтелекту, оскiльки вони здатнi вирiшувати широкий
спектр задач: вiд автоматизацiї рутинних текстових процесiв до проведення
складного аналiзу даних. Вони базуються на архiтектурi глибоких нейронних
мереж, зокрема трансформерiв, i дозволяють ШI моделювати складнi мовнi
структури, вiдтворювати контекст та взаємодiяти з користувачем у природний
спосiб.

Великi мовнi моделi можуть застосовуватись для обробки тексту, автомати-
зацiї завдань i пiдвищення продуктивностi в рiзних сферах. Використання LLM
дозволяє значно бiльш ефективно вирiшувати завдання автоматизацiї процесiв,
що забезпечує скорочення ручної працi, пiдвищення швидкостi виконання задач
включаючи роботу з даними та створення звiтностi [12, 13]. Великi мовнi моделi
ефективанi в iнтелектуальнiй обробцi документiв. Це дає можливiсть автомати-
чно витягувати, аналiзувати та узагальнювати iнформацiю з великих масивiв
даних, що є особливо важливим у багатьох сферах [14]. Вбудовування LLM у
виробничi системи забезпечує пiдвищення ефективностi їх роботи, покращують
гнучкiсть, масштабованiсть та адаптивнiсть до змiнних умов. Вони активно за-
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стосовуються в освiтнiх технологiях [15]. LLM покращують бiзнес-процеси зав-
дяки автоматизацiї управлiнських завдань: вони можуть оптимiзувати процеси
планування ресурсiв, управлiння контрактами та створення аналiтичних звiтiв
[16].

З точки зору роботи з документами LLM мають низку переваг, якi роблять
їх потужними iнструментами для обробки тексту, автоматизацiї завдань i пiд-
вищення продуктивностi.

Розумiння контексту та семантики дозволяє LLM аналiзувати тексти з гли-
боким урахуванням змiсту, а не лише окремих слiв чи речень. Це допомагає
виявляти прихованi взаємозв’язки мiж iдеями, коригувати логiку тексту та по-
кращувати його узгодженiсть.

Великi мовнi моделi можуть виконувати широкий спектр завдань, вiд пере-
вiрки граматики та стилiстики до створення анотацiй, резюмування, перекладу
та аналiзу документiв. Це робить їх ефективними у науковiй, юридичнiй, бiзне-
совiй та технiчнiй сферах.

Автоматизацiя рутинних процесiв дозволяє значно скоротити час на редагу-
вання та перевiрку документiв. LLM можуть автоматично форматувати текст,
коригувати помилки, аналiзувати великi обсяги iнформацiї та витягувати з них
ключовi данi, що особливо корисно при роботi з великими документами.

Цi моделi гнучкi та легкi для адаптацiї: LLM можна навчати на спецiалi-
зованих наборах даних, що дозволяє їх використовувати для конкретних зав-
дань, таких як контроль правильностi оформлення документацiї чи технiчна
пiдтримка.

В процедурi конкурсного вiдбору є багато задач, пов‘язаних з опрацюванням
документiв: допуск наукових робiт до участi в конкурсi, перевiрка супровiдної
документацiї, формування конкурсної звiтностi, iнше. З огляду на можливостi
сучасних великих мовних моделей авторами пропонується вирiшувати з допо-
могою спецiалiзованих LLM, так званих кастомних GPTs.

Спецiалiзованi GPT-моделi є складними системами, що налагоджуються мно-
жиною параметрiв, якi визначають їхню продуктивнiсть, функцiональнiсть i
здатнiсть адаптуватися до специфiчних завдань. Кожен компонент вiдiграє ва-
жливу роль у роботi моделi, i його вибiр впливає на кiнцевий результат. Розгля-
немо узагальнену формальну модель спецiалiзованого GPTs. Нехай G позначає
спецiалiзований GPTs, тодi його структура визначається як система множин:

𝐺 = (𝑀,𝐶, 𝑆, 𝐼),

де:
– 𝑀 — множина параметрiв базової моделi;
– 𝐶 — множина контекстних налаштувань;
– 𝑆 — множина безпекових обмежень;
– 𝐼 — множина налаштувань iнтеграцiй.
Центральним елементом кастомного GPT є базова модель 𝑀 , яка визначає

його здатнiсть до розпiзнавання, аналiзу та генерацiї тексту. Вiд вибору моделi
залежить обсяг знань та якiсть вiдповiдей моделi, контекстне розумiння тексту
та його зв’язнiсть, продуктивнiсть у завданнях, що вимагають глибокого ана-
лiзу. Складовi базової моделi

𝑀 = (𝐵,𝐿, 𝑇 ) ,
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де:

– 𝐵 — архiтектура базової моделi (наприклад, Llama 3, GPT-4, Mistral 7B,
iнш.), що визначає обчислювальну складнiсть;

– 𝐿 — довжина контекстного вiкна, що обмежує максимальний обсяг тексту
для аналiзу (наприклад, 8K–16K токенiв);

– 𝑇 — механiзм навчання (fine-tuning, LoRA, iнструкцiйне донавчання).

Контекстнi налаштування 𝐶 вiдповiдають за поведiнку GPTs при взаємодiї
з користувачем. Саме цi налаштування визначають яка задача буде вирiшува-
тись, яким чином вона буде вирiшуватись, що отримує модель на вхiд, в якому
виглядi мають бути поданi результати.

𝐶 = (𝑃𝑠, 𝐿𝑔, 𝐹𝑑, 𝑆𝑟, 𝑇𝑝),

де:

– 𝑃𝑠 — системний промпт, що визначає поведiнку моделi;
– 𝐿𝑔 — мова iнтерфейсу та звiтних документiв;
– 𝐹𝑑 — множина пiдтримуваних форматiв документiв (PDF, DOCX, TXT,
iнш.);

– 𝑆𝑟 — режим роботи (генеративний чи аналiтичний);
– 𝑇𝑝 — температура генерацiї (визначає рiвень креативностi вiдповiдi).

Контекстнi налаштування є ключовими iнструментами для керування пове-
дiнкою кастомних GPT. Вони визначають, наскiльки точно та релевантно мо-
дель обробляє запити, яку форму вiдповiдi надає i наскiльки глибоко аналiзує
контент.

Безпековi обмеження є критично важливою складовою спецiалiзованих GPT,
оскiльки вони забезпечують етичнiсть, надiйнiсть i конфiденцiйнiсть у роботi з
текстовими даними. У сучасних системах ШI безпека охоплює широкий спектр
заходiв, що спрямованi на запобiгання їх шкiдливому використанню, захист кон-
фiденцiйних даних, фiльтрацiю небажаного контенту та контроль вiдповiдностi
юридичним i корпоративним стандартам.

𝑆 = (𝐵𝑞, 𝑃𝑐,𝑅𝑚) ,

де:

– 𝐵𝑞 — блокування некоректних запитiв (вiдсiв манiпулятивних, небезпе-
чних запитiв);

– 𝑃𝑐 — обмеження конфiденцiйностi (заборона збереження або передачi кон-
фiденцiйної iнформацiї);

– 𝑅𝑚 — механiзм модерацiї (автоматична фiльтрацiя або ручний контроль).

Множина параметрiв I (налаштування iнтеграцiї) вiдповiдає за збереження,
автоматизацiю та взаємодiю з iншими системами. Iнтеграцiя GPT iз зовнiшнiми
сервiсами значно розширює його можливостi.

𝐼 = (𝐴𝑝,𝑅𝑔,𝐷𝑠),

де:
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– 𝐴𝑝 — API для збереження результатiв;
– 𝑅𝑔 — вимоги до автоматичної генерацiї звiтiв;
– 𝐷𝑠 — параметри пiдключення до баз даних або хмарних сервiсiв.
Завдяки можливостям iнтеграцiї модель може працювати динамiчно, мас-

штабовано та ефективно, автоматизуючи робочi процеси, забезпечуючи якiсну
генерацiю звiтiв та надаючи доступ до актуальних даних у корпоративних або
хмарних середовищах.

Спецiалiзованi GPTs мають значний потенцiал для автоматизацiї та оптимi-
зацiї рiзних етапiв органiзацiї конкурсiв наукових робiт.

Найбiльш трудомiстким етапом в процедурi органiзацiї та проведення кон-
курсу є первинна перевiрка робiт надiсланих на конкурс. Оцiнювання робiт
експертами не має сенсу, якщо робота не задовольняє вимогам конкурсу.

Логiчно процедуру первинної перевiрки i допуску робiт до конкурсу подати
у виглядi схеми послiдовного аналiзу i вiдсiву варiантiв. Основна iдея полягає
у використаннi спецiалiзованих GPTs у якостi фiльтрiв, що на рiзних етапах
аналiзу поданих на конкурс робiт, будуть вiдсiювати роботи, якi не вiдповiдають
формальним вимогам чи критерiям якостi.

– Розглянемо задачi етапу первинної перевiрки, якi можна реалiзувати як
спецiалiзованi GPTs :

– перевiрка правильностi оформлення документiв (Критерiй 1);
– наявнiсть ключових роздiлiв вступ, методологiя, висновки, iнш.
(Критерiй 2);
– перевiрка на виконання вимог академiчної доброчесностi (Критерiй 3);
– обсяг тексту та вiдповiднiсть стилю академiчного письма (Критерiй 4);
– правильнiсть оформлення списку лiтератури(Критерiй 5);
– верифiкацiя джерел (Критерiй 6).
Таким чином, схема методу ПАВ забезпечуватиме поетапне скорочення мно-

жини варiантiв, якi не проходять певнi критерiї перевiрки. В контекстi конкур-
сного оцiнювання це означає поступове вiдсiювання наукових робiт, що не вiд-
повiдатимуть вище перелiченим вимогам. Кастомнi GPTs будуть застосовува-
тись поетапно. Кожна окрема модель вiдповiдає за конкретний етап перевiрки.
В загальному виглядi процес роботи модифiкованої схеми методу послiдовно-
го аналiзу варiантiв з використанням спецiалiзованих GPTs поданий на рис. 2.
Перелiк задач, що може уточнюватись i розширюватись у вiдповiдностi зi спе-
цифiкою конкурсної процедури конкретного конкурсу.

Отже, iнтеграцiя спецiалiзованих GPTs у метод ПАВ створює багаторiвневу
систему фiльтрацiї, яка дозволяє автоматизувати задачi попереднього аналi-
зу робiт, значно зменшити навантаження на конкурсну комiсiю та пiдвищи-
ти якiсть вiдбору наукових робiт. Автоматизована перевiрка дозволяє усуну-
ти суб’єктивнi фактори перевiрки на початкових етапах та забезпечити про-
зорiсть процесу. Протоколи згенерованi GPTs, що надаються за результатами
попередньої перевiрки матерiалiв надiсланих на конкурс, повертаються учасни-
кам конкурсу. Це формалiзує процес спiлкування, усуває можливiсть людських
помилок, спрощує аналiз великого обсягу заявок, гарантуючи, що до фiналь-
ного рецензування потрапляють лише найкращi дослiдження, що вiдповiдають
всiм необхiдним критерiям.
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В основi технологiчного стеку програмної реалiзацiї системи перевiрки кон-
курсної документацiї закладена мова Python, що дозволяє легко iнтегруватися
з AI-iнструментами. На клiєнтському рiвнi використовується бiблiотека React
для створення iнтерактивного та швидкого користувацького iнтерфейсу, тодi
як на серверному рiвнi основним iнструментом є Django — потужний Python-
фреймворк, який забезпечує швидку розробку серверної логiки, обробку запи-
тiв та взаємодiю з базою даних, а для створення REST API використовується
Django REST Framework, що спрощує iнтеграцiю серверної частини з клiєнт-
ськими iнтерфейсами та зовнiшнiми сервiсами. Рiвень даних базується на ре-
ляцiйнiй СУБД MySQL, яка забезпечує надiйнiсть та ефективнiсть роботи з
великими обсягами iнформацiї, а для iнтеграцiї з AI-iнструментами використо-
вується Python-бiблiотека openai, яка дозволяє реалiзувати доступ до спецiалi-
зованих GPTs-моделей.

Рис. 2. Узагальнена схема ПАВ реалiзована на спецiалiзованих GPTs.

Такий технологiчний стек є сучасним та ефективним рiшенням, яке поєднує
гнучкiсть, масштабованiсть, iнтеграцiю з AI та надiйнiсть для автоматизацiї
органiзацiї та проведення конкурсiв наукових робiт.

4. Висновки та перспективи подальших дослiджень. Впровадження
елементiв автоматизацiї та iнтелектуальних iнструментiв у процедуру конкур-
сного вiдбору є доречним, актуальним та ефективним рiшенням, що значно по-
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кращує якiсть органiзацiї та оцiнювання робiт. Завдяки технологiям машинного
навчання та спецiалiзованим GPT-моделям стає можливим швидке та точне по-
переднє вiдсiювання неякiсних робiт, що дозволяє зменшити навантаження на
журi та пiдвищити рiвень об’єктивностi оцiнювання.

У статтi запропоновано новий пiдхiд до автоматизацiї попереднього аналiзу
конкурсних робiт шляхом поєднання методу послiдовного аналiзу варiантiв зi
спецiалiзованими GPT-моделями. Основний науковий внесок дослiдження по-
лягає у формалiзацiї процесу автоматизованого аналiзу поданих матерiалiв, та
представлення його як багатокрокової процедури послiдовних перевiрок та вiд-
сiювань матерiалiв, що не вiдповiдають вимогам конкурсу. Це дозволяє значно
вивiльнити людськi ресурси, формалiзувати та об’єктивiзувати процес допу-
ску робiт до конкурсу, скоротити часовi витрати за рахунок делегування зна-
чної кiлькостi рутинних перевiрок iнтелектуальним iнструментам — кастомним
GPTs моделям. Запропонований пiдхiд є гнучким та адаптивним, що дозволяє
використовувати його в рiзних типах конкурсiв, а також у сумiжних сферах.

Перспективним напрямом подальших дослiджень є додаткове навчання GPTs
на аугментованому корпусi конкурсних робiт для кращого розумiння критерiїв
оцiнювання та iнтеграцiя GPTs iз хмарними платформами для автоматичного
збереження результатiв перевiрки.
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analysis method in the context of automated analysis of the compliance of submitted works
with competition requirements. The sequential analysis methodology has been adapted for
reviewing competition entries. Based on this, a structured algorithm for using specialized
GPT models as multi-level filters has been developed, ensuring a step-by-step verification
of the compliance of submitted materials with established requirements. A generalized in-
formation model of a specialized GPT for document processing is described. The proposed
approach is flexible and scalable, allowing it to be easily adapted to other domains.

Keywords: sequential analysis method, GPT models, academic competition.
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